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Градиентные методы в условиях  
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Условие PL (Поляка-Лоясиевича)

Если вместо PL-условия  
-сильная выпуклостьμ



Ускоренные градиентные методы в условиях  
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Для получения ускоренной сходимости в -сильно выпуклом случае требуетсяμ

α = O (( μ
L )

1/2

)
Для неускоренных методов

α < 1



Основные результаты (январь 2025)
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Почему естественно относительная неточность



Гладкость и сильная выпуклость



Гипотеза о неточности градиента



Следствие предположения 2.2



Ускоренный метод



Ускоренный метод



Ускоренный метод



Ускоренный метод



Седловая задача
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Решение нелинейных уравнений
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Численные эксперименты



Пример доказательства нижней оценки
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